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Introduccion

Se desarrolld en la interfaz de Google Earth Engine GEE, para una imagen de la coleccion Planet, una clasificacion supervisada, Random Forest.
Se implementaron 15 arboles para 3 clases, para estimar probables zonas de distribucion de pastos marinos en los sitios RAMSAR de Sinaloa. Se
utilizaron bases de datos del INEGI, en la seccion de Mapas Topograficos G12D25 y G12D49. Asi como la base de datos de pastos marinos del
del Global Biodiversity Information Faclility GBIF, una recopilacion de 12 observaciones de 3 especies,. Previamente se desarrollaron dos tipos de
correccion, de Sunglint y de la columna de agua por medio del indice invariante de profundidad (DIV). La precision del modelo propuesto fue del
71.4% para tres clases. Se propone utilizar una mayor cantidad de puntos para los entrenamientos, respetando la temporalidad. El procesamiento
de una imagen de alta resolucion y la aplicacion de algoritmos en GEE fue eficiente para un area extensa a través del computo en la nube.

Objet|VOS Clasificar a traves del entrenamiento de maquina supervisada Random Forest, los sitios RAMSAR de Sonora para pastos
marinos, fondo arenoso y fondo rocoso. Simulando datos de campo obtenidos por las bases de datos del INEGI y del GBIF.
* Reallzar una correccldon de los destellos solares en el * Realizar una clasificacilidn supervisada de Random
océano, asi como de la columna de agua a través del del Forest utilizando 15 arboles y bases de datos
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Se empleé el Indice de Agua de Diferencia Normalizada lasificacio : Z ;
(NDWI) (Gao 1996) a partir de un entrenamiento de a5 Rendem N
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se detecta la reflectancia del fondo oceanico. Esto R ETORNG Clasificacion Supervisada por Random Forest
afecta al procesamiento de imagenes y debe corregirse a1 de fondo arenos, rocoso y presencia de

por medio de poligonos sobre estas areas y estas areas [®lelaa=iehlols i N eloniiis=R 6l oraderas de pasto marino, en coloracion
se eliminan utilizando el modelado lineal (Hedley et al. Agua : : :

2005). Adicionalmente una correccion de la columna de  |ERsleEReISERR Ry R RCiaReSENG S amarillo, naranja y verde respectlvam’ente,
agua a partir del DVI que ayuda a minimizar el sesgo de orofundidad (DIV con valores de resultado en la evaluacion de
los valores espectrales debidos a la columna de agua precision de la clasificacion.

durante los procedimientos de clasificacion y batimetria.
La correccion de ese error se basa en la correlacion Random Forest (15)
entre la profundidad y las bandas registradas (Lyzenga Clasificacidn
1981). Posteriormente, utilizando un clasificador de
bosque aleatorio o Random Forest (Breiman 2001) con

15 arboles de entrenamiento y 12 puntos de COnCIUSIOneS

entrenamiento y validacion para cada categoria. La interfaz del GEE permitié realizar con éxito correcciones de atmosfera y
Zno o agua, un analisis de clasificacion de Random Forest y una interpolacion por

AnaIISIS de ReSUItadOS regresion lineal de manera eficiente, sin albergar el espacio que representa

una imagen Planet. Ya que estas presentaron una resolucion de 30
centimetros para un area de 200 kms cuadrados aproximadamente. Volviendo
muy eficaz el procesamiento de imagenes. Su replicabilidad y manipulacion en

cualquier equipo de computo de un algoritmo pesado como RF para una
extension de datos tan amplia es una gran ventaja.

Codigo utilizado en Google Earth Engine:

https://code.earthengine.google.com/710b6663€931a
de57de1166719ed8b63

Reporte de
Precisidn &
Visualizacidn

» La clasificacion obtuvo una precision del 71%. Lo que podria indicar que es
una clasificacion considerable. Se debe de tomar en cuenta que los valores
utilizados para la clasificacion a pesar de ser analizados y corregidos. No son
una fuente confiable al no pertenecer al mismo lapsus de tiempo. Asi como
gue los datos de entrenamiento de fondo arenoso fueron obtenidos a través de

un analisis de la imagen Los resultados que se presentan son aproximaciones, son producto de una

actividad academica de clase y requieren una mayor investigacion para
INEGI pertenecen al 2017 y los de los Pastos marinos, es una recopilacion de confirmar su aplicabilidad.

diferentes anos. Es de suma importancia el realizar trabajo de campo para ReferenCiaS

este tipo de clasificacion. si se desease cambiar de temporalidad, es de suma
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